
实战综合练习解析：数据分析工程师 

一、选择题（涵盖统计学理论、数据清洗、数据分析、数据可视化等） 

1.单选题： 

下列哪项不是统计学中的中心趋势度量？a)均值 b)中位数 c)方差 d)众数 

解析：c)方差是统计学中的离散程度度量，不属于中心趋势度量，正确答案为

c)方差。 

在数据清洗过程中，什么是重复值？a)缺失的数据项 b)在数据集中出现多次的

相同数值 c)不符合数据格式的数据项 d)异常值 

解析：b)在数据清洗过程中，重复值是指在数据集中出现多次的相同数值，正

确答案为 b)在数据集中出现多次的相同数值。 

数据分析中的探索性数据分析（EDA）的主要目标是什么？a)验证假设 b)建立

预测模型 c)数据可视化 d)数据清洗 

解析：c)探索性数据分析（EDA）的主要目标是通过数据可视化和摘要统计，

了解数据的分布、趋势、异常值等特征，帮助发现数据中的模式和规律，正确答

案为 c)数据可视化。 

在数据可视化中，哪种图表适合展示分类数据和频数？a)折线图 b)散点图 c)

饼图 d)直方图 

解析：d)直方图适合展示分类数据和频数，通过不同的柱形来表示不同类别的

频数分布，正确答案为 d)直方图。 

2.多选题： 

在数据分析中，以下哪些是常用的数据预处理方法？（可多选）a)数据清洗

b)数据可视化 c)特征选择 d)数据归一化 e)数据平滑化 

解析：正确答案为 a)数据清洗，c)特征选择，d)数据归一化。数据可视化和数

据平滑化是数据预处理中的一部分，但并不是常用的预处理方法。 

下面哪些是常见的数据可视化工具？（可多选）a)Microsoft Excel b)Tableau 

c)Python的Matplotlib d)R的 ggplot2 e)Adobe Photoshop 

解析：正确答案为 a)Microsoft Excel，b)Tableau，c)Python的Matplotlib，d)R

的 ggplot2。Adobe Photoshop不是用于数据可视化的工具。 

数据清洗的主要任务包括：（可多选）a)处理缺失值 b)去除重复值 c)处理异常



值 d)特征选择 e)数据归一化 

解析：正确答案为 a)处理缺失值，b)去除重复值，c)处理异常值。特征选择和

数据归一化是数据预处理的步骤，不是数据清洗的主要任务。 

常用的数据分析方法包括：（可多选）a)线性回归 b)聚类分析 c)决策树 d)梯度

下降 e)主成分分析 

解析：正确答案为 a)线性回归，b)聚类分析，c)决策树，e)主成分分析。梯度

下降是机器学习算法中用于优化的方法，不属于数据分析方法。 

二、填空题（主要关于数据清洗和数据可视化） 

1.数据清洗与预处理填空题： 

问题 1：在数据清洗中，___是指处理数据中存在的缺失值。答案：填空 1：

缺失值处理 

问题 2：在数据预处理中，___是指将数据映射到一定的范围内，常见的方法

有Min-Max归一化和 Z-Score归一化。答案：填空 2：数据归一化 

问题 3：___是数据清洗的一种常见方法，它可以通过插值、均值、中位数等

方式来填补缺失的数据。答案：填空 3：填充缺失值 

问题 4：___是指通过删除数据集中的重复记录来减少数据集的冗余。答案：

填空 4：去重复值 

2.数据可视化工具填空题： 

问题 1：___是一种功能强大的数据可视化工具，支持多种图表类型，并可以

轻松创建交互式可视化图表。答案：填空 1：Tableau 

问题 2：在 Python中，___是常用的数据可视化库，可以绘制各种类型的图表。

答案：填空 2：Matplotlib 

问题 3：___是 R语言中用于绘制图表的常用库，它支持各种数据可视化图表

的绘制。答案：填空 3：ggplot2 

问题 4：___是一种基于向量绘图的编辑软件，虽然主要用于图像处理，但也

可以用于创建简单的数据可视化图表。答案：填空 4：Adobe Illustrator 

三、判断题（关于统计学理论和数据分析方法） 

1.统计学理论判断题： 

问题 1：方差是衡量数据离散程度的统计量，用于度量数据的波动程度。正确



/错误？回答：正确。 

问题 2：在统计学中，标准差是方差的平方根，它衡量数据与平均值的偏离程

度。正确/错误？回答：正确。 

问题 3：正态分布是一种对称的连续概率分布，它在统计学中非常常见。正确

/错误？回答：正确。 

问题 4：在统计学中，假设检验用于判断一个总体参数是否等于某个特定值。

正确/错误？回答：正确。 

2.数据分析方法判断题： 

问题 1：K-means聚类算法是一种用于无监督学习的数据分析方法，它将数据

集划分为 k个簇，使得每个簇内的数据点相似度较高，不同簇之间的相似度较低。

正确/错误？回答：正确。 

问题 2：决策树是一种用于分类和回归的数据分析方法，它通过构建树形结构

来对数据进行划分。正确/错误？回答：正确。 

问题 3：主成分分析（PCA）是一种用于降维的数据分析方法，它可以将高维

数据映射到低维空间，保留数据中的主要信息。正确/错误？回答：正确。 

问题 4：支持向量机（SVM）是一种用于聚类分析的数据分析方法，它通过找

到最优超平面来将不同类别的数据分隔开。正确/错误？回答：错误。支持向量机

（SVM）是一种用于分类和回归的数据分析方法，而不是聚类分析。 

四、简答题（涵盖数据分析流程、数据分析方法、数据可视化等） 

1.数据分析流程解释： 

数据分析流程是指对收集到的数据进行处理、分析和解释的一系列步骤。它

通常包括以下几个主要阶段： 

数据收集：收集需要进行分析的数据，可以是从数据库中提取、通过调查问

卷获得、或是通过传感器收集的实时数据等。 

数据清洗与预处理：对收集到的数据进行清洗，处理缺失值、异常值和重复

值，确保数据的准确性和完整性。同时进行数据预处理，例如归一化、标准化等，

以便后续的分析。 

探索性数据分析：对数据进行初步的探索和分析，了解数据的分布、特征和

关系。可以使用统计图表、频率分布等方法来展现数据的基本特征。 

数据建模：根据数据的特点和分析目的选择适合的数据分析方法和模型，进



行数据建模。常用的数据分析方法包括回归分析、聚类分析、决策树等。 

模型评估与优化：对建立的模型进行评估，检查模型的准确性和稳定性，并

进行优化改进，以提高模型的性能。 

结果解释与报告：将分析得到的结果进行解释，并生成相应的报告和可视化

图表，向相关人员进行展示和说明。 

结论与决策：根据数据分析的结果得出结论，辅助决策和问题解决。 

2.数据分析方法描述： 

数据分析方法是用于处理和分析数据的具体技术和算法。常用的数据分析方

法包括： 

回归分析：用于建立一个因变量与一个或多个自变量之间的关系，并预测因

变量的值。 

聚类分析：将数据集划分为若干个簇，使得每个簇内的数据点相似度较高，

不同簇之间的相似度较低。 

主成分分析（PCA）：用于降维，将高维数据映射到低维空间，保留数据中的

主要信息。 

决策树：用于分类和回归，通过构建树形结构来对数据进行划分。 

关联规则挖掘：发现数据集中的频繁项集和关联规则，用于分析数据之间的

关联关系。 

支持向量机（SVM）：用于分类和回归，通过找到最优超平面来将不同类别的

数据分隔开。 

3.数据可视化示例分析： 

数据可视化是将数据以图表、图形等可视化形式展现出来，使数据更具有直

观性和可解释性。以下是一个数据可视化示例分析： 

假设有一份销售数据，其中包含不同产品的销售额和销售量。为了更好地理

解数据，我们可以使用柱状图进行可视化分析。将不同产品的销售额和销售量分

别表示为柱状图，可以直观地比较各个产品的销售情况。通过颜色区分不同产品，

可以更清楚地看到每个产品在销售额和销售量上的差异。 

此外，我们还可以使用折线图展示销售额和销售量的趋势变化。通过折线图，

可以看出销售额和销售量的走势是否呈现上升或下降趋势，帮助业务决策者了解

产品的销售情况和发展趋势。 



除了柱状图和折线图，还可以利用散点图、饼图等多种可视化方式，根据数

据的不同特点选择合适的图表类型， 

五、编程题（要求考生实际编写 SQL/Python/R 代码，进行数据清洗、数据分析
等任务） 

1.数据清洗与预处理编程题: 

题目：假设你有一个包含学生信息的数据表，其中包括学生姓名、年龄、性

别、成绩等字段。现在需要对数据进行清洗和预处理，要求如下： 

删除重复的记录； 

填补缺失值：将年龄字段中的缺失值用平均年龄进行填充； 

将性别字段转换为数值型：将“男”转换为 1，将“女”转换为 0； 

对成绩字段进行分段：将成绩按照一定的分段规则进行转换，例如[0,60)表示

不及格，[60,80)表示及格，[80,90)表示良好，[90,100]表示优秀。 

import pandas as pd 

#读取数据表 

data=pd.read_csv("students.csv") 

#删除重复记录 

data.drop_duplicates(inplace=True) 

#填补缺失值 

mean_age=data["年龄"].mean() 

data["年龄"].fillna(mean_age,inplace=True) 

#将性别字段转换为数值型 

data["性别"]=data["性别"].map({"男":1,"女":0}) 

#对成绩字段进行分段 

bins=[0,60,80,90,100] 

labels=["不及格","及格","良好","优秀"] 

data["成绩段"]=pd.cut(data["成绩"],bins=bins,labels=labels,right=False) 

print(data) 

2.数据分析编程题: 

题目：假设你有一个包含学生成绩的数据表，其中包括学生姓名、科目、成

绩等字段。现在需要对数据进行分析，要求如下： 



统计每个科目的平均成绩、最高成绩和最低成绩； 

计算每个学生的总成绩，并按照总成绩从高到低排序。 

import pandas as pd 

#读取数据表 

data=pd.read_csv("grades.csv") 

#统计每个科目的平均成绩、最高成绩和最低成绩 

subject_stats=data.groupby("科目")["成绩"].agg(['mean','max','min']) 

print(subject_stats) 

#计算每个学生的总成绩，并按照总成绩从高到低排序 

data["总成绩"]=data.groupby("学生姓名")["成绩"].transform('sum') 

data.sort_values(by="总成绩",ascending=False,inplace=True) 

print(data) 

3.数据可视化编程题: 

题目：假设你有一个包含学生成绩的数据表，其中包括学生姓名、科目、成

绩等字段。现在需要对数据进行可视化展示，要求如下： 

使用柱状图展示每个科目的平均成绩； 

使用散点图展示学生姓名和总成绩的关系。 

import pandas as pd 

import matplotlib.pyplot as plt 

#读取数据表 

data=pd.read_csv("grades.csv") 

#使用柱状图展示每个科目的平均成绩 

subject_stats=data.groupby("科目")["成绩"].mean() 

subject_stats.plot(kind='bar') 

plt.title('每个科目的平均成绩') 

plt.xlabel('科目') 

plt.ylabel('平均成绩') 

plt.show() 

#使用散点图展示学生姓名和总成绩的关系 

data["总成绩"]=data.groupby("学生姓名")["成绩"].transform('sum') 



plt.scatter(data["学生姓名"],data["总成绩"]) 

plt.title('学生总成绩分布') 

plt.xlabel('学生姓名') 

plt.ylabel('总成绩') 

plt.xticks(rotation=90) 

plt.show() 

六、案例分析题（给出特定的数据分析问题，要求考生提供解决方案） 

1.数据清洗与预处理案例: 

假设你有一个包含销售数据的数据表，其中包括销售日期、销售额、商品名

称等字段。现在需要对数据进行清洗和预处理，要求如下： 

删除缺失值：将销售日期为空的记录删除； 

去除异常值：将销售额小于 0的记录删除； 

数据转换：将销售日期字段转换为日期类型，将销售额字段转换为数值类型。 

import pandas as pd 

#读取数据表 

data=pd.read_csv("sales.csv") 

#删除缺失值 

data.dropna(subset=["销售日期"],inplace=True) 

#去除异常值 

data=data[data["销售额"]>=0] 

#数据转换 

data["销售日期"]=pd.to_datetime(data["销售日期"]) 

data["销售额"]=pd.to_numeric(data["销售额"]) 

print(data) 

2.数据分析案例: 

假设你有一个包含学生成绩的数据表，其中包括学生姓名、科目、成绩等字

段。现在需要对数据进行分析，要求如下： 

统计每个科目的平均成绩、最高成绩和最低成绩； 

计算每个学生的总成绩，并按照总成绩从高到低排序。 

import pandas as pd 



#读取数据表 

data=pd.read_csv("grades.csv") 

#统计每个科目的平均成绩、最高成绩和最低成绩 

subject_stats=data.groupby("科目")["成绩"].agg(['mean','max','min']) 

print(subject_stats) 

#计算每个学生的总成绩，并按照总成绩从高到低排序 

data["总成绩"]=data.groupby("学生姓名")["成绩"].transform('sum') 

data.sort_values(by="总成绩",ascending=False,inplace=True) 

print(data) 

6.3数据可视化案例: 

假设你有一个包含学生成绩的数据表，其中包括学生姓名、科目、成绩等字

段。现在需要对数据进行可视化展示，要求如下： 

使用柱状图展示每个科目的平均成绩； 

使用散点图展示学生姓名和总成绩的关系。 

import pandas as pd 

import matplotlib.pyplot as plt 

#读取数据表 

data=pd.read_csv("grades.csv") 

#使用柱状图展示每个科目的平均成绩 

subject_stats=data.groupby("科目")["成绩"].mean() 

subject_stats.plot(kind='bar') 

plt.title('每个科目的平均成绩') 

plt.xlabel('科目') 

plt.ylabel('平均成绩') 

plt.show() 

#使用散点图展示学生姓名和总成绩的关系 

data["总成绩"]=data.groupby("学生姓名")["成绩"].transform('sum') 

plt.scatter(data["学生姓名"],data["总成绩"]) 

plt.title('学生总成绩分布') 

plt.xlabel('学生姓名') 



plt.ylabel('总成绩') 

plt.xticks(rotation=90) 

plt.show() 

七、理论题（测试考生对统计学理论、数据分析方法等知识的理解和掌握） 

1.统计学基础理论: 

1.什么是统计学？统计学是一门研究数据收集、处理、分析、解释和预测的学

科。它的目的是通过对数据的整理和分析，得出对总体的特征和规律性的认识，

从而为决策提供科学依据。 

2.什么是样本和总体？在统计学中，样本是从总体中选取出来的一部分观察对

象，而总体是指所有感兴趣的观察对象的集合。样本用来代表总体，通过对样本

的研究来推断总体的性质。 

3.描述统计和推论统计的区别是什么？描述统计是对收集到的数据进行整理、

总结和描述，通过各种统计指标（如均值、中位数、标准差等）来描述数据的基

本特征。推论统计是基于样本数据对总体特征进行推断，通过抽样和假设检验等

方法来得出关于总体的结论。 

4.什么是均值、中位数和众数？均值是一组数据的平均值，计算方法为将所有

数据相加然后除以数据的个数。中位数是一组数据按照大小排列后位于中间的数，

当数据个数为奇数时，中位数就是中间的那个数，当数据个数为偶数时，中位数

是中间两个数的平均值。众数是一组数据中出现次数最多的数值。 

5.什么是标准差？标准差是一组数据的离散程度的度量。它衡量的是每个数据

点相对于均值的偏离程度。标准差越大，数据越分散；标准差越小，数据越集中。 

2.数据分析方法理论: 

1.什么是数据预处理？数据预处理是数据分析的第一步，它包括数据清洗、数

据转换、数据归一化等过程，目的是为了准备好干净、可用的数据供后续的分析

使用。 

2.什么是监督学习和无监督学习？监督学习是一种有标签数据的学习方式，即

每个样本都有对应的标签，算法通过学习样本和标签的关系来进行预测和分类。

无监督学习是一种无标签数据的学习方式，算法通过学习样本之间的相似性和关

联性来进行聚类和降维等任务。 

3.什么是决策树算法？决策树是一种基于树状结构的分类算法，它通过对数据



进行一系列判断和分裂，最终得到一个树状的分类模型。决策树算法可以用于分

类和回归任务，并且易于理解和解释。 

4.什么是聚类分析？聚类分析是一种无监督学习的数据分析方法，它将相似的

样本聚集到一起，形成若干个类别。聚类分析常用于数据挖掘和模式识别领域，

用于发现数据中的隐藏结构和规律。 


